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Resumen

La propagacion descontrolada del COVID-19 en China, Italia, Irdn y la Republica de
Corea resulté en un porcentaje mas alto de casos en comparacion con paises como
Francia, Espafia, Alemania, Emiratos Arabes Unidos y otras naciones europeas. Varios
factores contribuyeron a esta notable diferencia en las tasas de incidencia.

En China, donde se origind el brote, la falta de preparacion inicial y la demora en
implementar medidas de contencion efectivas permitieron que el virus se propagara
rapidamente. La alta densidad poblacional en algunas regiones y la intensa movilidad
interna fueron facilitadores adicionales de la transmision (Huang et al., 2020).

Italia fue uno de los primeros paises europeos en registrar un gran nimero de casos
debido a la tardanza en imponer medidas de distanciamiento social, la alta proporcion de
poblacién anciana vulnerable y la arraigada cultura de reuniones familiares frecuentes
(Remuzzi & Remuzzi, 2020).

En Iran, las autoridades fueron lentas en reconocer la gravedad de la situacion y tardaron
en implementar medidas de contencion adecuadas. Ademas, la celebracion de eventos
masivos Y la negativa inicial a cancelar las peregrinaciones religiosas aceleraron la
propagacion del virus (Abdi, 2020).

La Republica de Corea experimento un brote significativo relacionado con la Iglesia de
Shincheonji, cuyos miembros se reunian en lugares cerrados y algunos ocultaron
inicialmente sus afiliaciones, dificultando el rastreo de contactos (Lee et al., 2020).

En contraste, paises como Francia, Espafia, Alemania y los Emiratos Arabes Unidos, si
bien tuvieron un nimero considerable de casos, implementaron medidas de contencion
mas rapidamente y contaban con sistemas de salud méas preparados, lo que pudo haber
contribuido a una menor tasa de incidencia en comparacion con los primeros paises
mencionados (Legido-Quigley et al., 2020).

Palabras clave

Covid-19, Datasets, Analisis de datos, Machine learning, Clasificacion, regresion,
Clustering.



Marco conceptual y contextual

La propagacion de enfermedades infecciosas como el COVID-19 esta influenciada por
diversos factores, que incluyen aspectos sociales, culturales, demogréficos, politicos y de
preparacion sanitaria. Comprender estos factores es crucial para analizar las diferencias en
las tasas de incidencia entre paises y regiones, y para mejorar la respuesta ante futuras
pandemias. La propagacion de la infecciosas como el COVID-19 no es cuestion de pura
suerte. Hay varios factores de por medio que influyeron y tenerlos claros es la clave para
entender por qué en unos paises se desmadré méas que en otros.

Los factores socioculturales jugaron un papel bien malo. Porque es que las costumbres y
tradiciones de algunas sociedades le facilitaron al virus regarse como pdlvora. Piensen en
esas rumbas y fiestas con toda esa gente amontonada, o las reuniones familiares de los
domingos donde todo el mundo se abraza y se da besos.

También esta lo demografico. Es l6gico que en sitios repoblados y donde la gente se la
pasa en la calle para arriba y para abajo, pues el riesgo de contagio aumenta un montén. Y
ni se diga de los paises con hartas personas viejitas, que son las mas vulnerables si les da
duro.

Por otro lado, la preparacion y respuesta de los gobiernos fue decisiva. Hubo naciones que
se hicieron los locos y se demoraron en ponerle el cuido a la situacion, o peor, nunca
tomaron medidas drasticas. Ahi si que la embarraron con su falta de transparencia y de
actuar.

En China, por ejemplo, siendo el inicio de todo, les fue muy mal por no estar listos y
tardarse un rato en controlar esa vaina. Sumado al gentio y la movilidad que hay por alla,
era un horno listo para la corona.

Los italianos tampoco se salvaron. Como eran de los primeros afectados en Europa, ya
hubieran debido reaccionar mas rapido con el distanciamiento y todo el cuento. Pero con
lo uniditos que sony la cultura de las comidas familiares pues no les fue muy bien tampoco.
En Iran tampoco ayudd que se hicieran los loros y tardaran en tomar cartas en el asunto.
Encima permitieron tanta peregrinacion religiosa masiva, que fue como echarle mas lefia
al fuego.

Corea del Sur también la supo embarrar con ese brote por la tal Iglesia de Shincheonji,
donde los miembros se reunian a cantarle al Sefior encerraditos. Para rematar, algunos
ocultaron que asistian, complicando todo ese relajo.

En cambio, paises como Francia, Espafia, Alemania y los Emiratos actuaron mas rapido
para contener el lio y contaban con sistemas de salud mas robustos, entonces la vaca no los
pated tan duro como a los otros.
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En fin, que todos estos factores sociales, culturales y demas tienen que quedarnos bien
claros, para que, si llega a pasar de nuevo una chambonada asi, sepamos cémo mitigar el
dafio de manera mas efectiva.

Pregunta problema:

¢Como desarrollar una estrategia computacional para ayudar en Los Lugares con Mayor
Incidencia de COVID-19, a partir de algoritmos de Machine Learning?

Acercamiento a los datos:
e recopilar datos relevantes sobre la incidencia de COVID-19. Esto puede incluir
datos de casos confirmados, pruebas realizadas, tasas de positividad, datos

demogréaficos, movilidad de la poblacion, medidas de contencidn implementadas,
entre otros.

e Una vez que tengas los datos, es necesario limpiarlos y prepararlos para su
analisis. Esto puede implicar la eliminacion de valores atipicos, la imputacion de
datos faltantes, la normalizacion de variables y la codificacion de variables
categoricas, entre otros pasos.

e ldentifica las caracteristicas mas relevantes que puedan influir en la incidencia de
COVID-19 en un lugar determinado.

Obijetivos:
Objetivo general.

El objetivo principal de este trabajo es analizar y visualizar datos relacionados con la
incidencia de COVID-19 en diferentes paises de todo el mundo, utilizando conjuntos de

datos disponibles en Kaggle. A través del analisis de estos datos, se busca identificar y
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determinar los paises que han experimentado la mayor presencia de COVID-19 durante el

transcurso de la pandemia, utilizando estrategias de machine learning.

Objetivos especificos.
- Recopilar conjuntos de datos relevantes sobre la incidencia de COVID-19 a nivel
mundial disponibles en Kaggle, que incluyan informacion detallada sobre casos

confirmados, fallecimientos, recuperaciones y otras métricas relevantes.

Desarrollo e implementacion del aprendizaje

El conjunto de datos nos muestras diferentes variables entre ellas estan:

Pais: Lista de paises visitados por la persona.

Edad: Clasificacion del grupo de edad segun los estandares de la OMS.

Sintomas: Los cinco sintomas principales del COVID-19 como por ejemplo fiebre,
cansancio, dificultad para respirar, tos seca y dolor de garganta).

Otros sintomas: Indica si la persona experimenta otros sintomas como dolores, congestion
nasal, secrecion nasal o diarrea.

Gravedad: El nivel de gravedad de los sintomas (leve, moderado o grave).

Contacto: Si la persona ha estado en contacto con otro paciente con COVID-19.
Enfermedad por coronavirus: Esta es la variable objetivo que indica si la persona tiene o

no la enfermedad por coronavirus.



Para llevar a cabo dicha investigacion se cargaron

recopilaron los datos.

Dataset.infol)

<class "pan . me . DataFrame"
Rangelndex: E -jes, @ to 316
Data columns

a
1
2
E
a4
5
B

EF Pl Pl P ol

m

n—-MNull Count
-null
n-null
n-null

Runmy-MN

Diarrhea

None_Experiencing
e 8-9

Gender_Female
Gender_Male

), object{l)
MB

object

8

los datos para dicho anélisis y
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Para luego seguir con la limpieza de los datos al igual que eliminar duplicados o
identificarlos de igual forma se eliminan al igual se corrigen errores del formato para poder
llevar a cabo el analisis en este caso analizamos la columna Country el cual nos arroja datos
como variables de tipo texto, pero como no podemos graficar nombres debemos
convertirlos a nimeros para que sea mas facil

2 ... Gender Fesale Gender ale Severity Mild Severity

0 1
0 1
0 1
0 1
0 1
0 1
0 1

Aplicando estrategias de Clustering para la segmentacion de los datos seguidos de sus
centroides el modelo
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Para poder determinar cuéles son los lugares de el dataset con mayor indice de contagiados
se realizaron graficas y diagramas donde se denominan como: china:l, italy:2, iran:3 ,

republic of korean:4, france:5, spain:6 , germany:7 ,uae:8 , other-eur:9 ,other:10

Diagrama de Torta de Distribucion de paises

La grafica de torta nos indica que los paises 1.5 a 3.5 tienen un 25% lo que nos indica que
son los lugares con mas indice de contagios al igual que los otros diagramas para poder
tener datos mas claros y exactos



seaborn sns

a
matplotlib.pyplot as plt

Distribucion del género

Frecuencia

njunto_Datos,

Diagrama de Caja de la Columna
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Procesamiento de los datos

Para poder realizar un procesamiento de datos se inicia cargando y visualizando datos en

Python donde podemos descargarlos desde paginas como kaggle donde después podemos

usar la herramienta de Google colab donde se realice un programa para la manipulacion

de los datos en Python

(filename,sep=", ')

Saving diabetes (2)
Pregnancies Glucose BloodPressure
143 72
85 66
183 [
]
40

v Analizando los datos:

Conjunto_Datos . info()

'
=
'

768 non-null
768 non-null
BloodPressure 768 non-null
SkinThickness 768 non-null
Insulin 768 non-null
BMI 768 non-null
DiabetesPedigreeFunction 768 non-null
Age 768 non-null
768 non-null
), int64(7)
1 KB

RV Y R P

1 is only available when the cell has been executed in the current browser session. Please rerun this cell to enable.

nThickness Insulin BMI DiabetesPedigreeFunction

35 0 336

29 0 266
] 0

23 94

35 168

floated
Float64
inte4
inte4

0.627
0.351
0.672
0167

2288

Age Outcome
50
H
32
21

3

Una vez teniendo los datos cargados podemos analizar o modificar el archivo

dependiendo de la necesidad o el proceso a realizar ya sea quitando elementos como

columnas o cambiando rango de valores.



Conjunto_Datos.describe()

User ID Age AnnualSalary Purchased

count 1000.000000 1000.000000 10:00.000000 1000000000
mean  500.500000 40106000 72639 000000 0.402000
std 2838819436 10707073 344388 341867 0.490547
min 1.000000 18.000000  15000.000000 0.000000
25%  250.750000 32.000000 46375.000000 0.000000
50% 500.500000 40.000000  72000.000000 0.000000
5% 750250000 45000000  90000.000000 1.000000
max 1000.000000 63.000000 152500.000000 1.000000




Conjunto_Datos = Conjumto_Datos.drop([ 'User ID

Conjunto_Datos . head(28)

Gender Age Annual5alary Purchased
Male 35 20000
40 43500
49 74000
40 107500
25 79000
47 33500
132500
64000
54500
52000
£0000
23000
72500
57000
108000
148000
75000
53000
79000
134000

Utilizar el algoritmo anterior para cargar los datasets, identificar la informacién que

contiene, describir estadisticamente, remover variables y hacer analisis
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Modelo de toma de decisiones
Para poder realizar una toma de decisiones utilizando los datos proporcionados ya

sean en kaggle u otra pagina lo que tenemos que hacer es analizar las variables como por
ejemplo en este caso que se realiz6 un analisis para determinar qué porcentaje de clientes
son mas propensos a adquirir un auto se tuvo en cuenta la edad los ingresos anules y el

genero estos fueron los resultados:

Conjunto_Datos[ "Age® ].plot{title="Grafico edad', xlabel='Nimero de clientes

title={'center': 'Grafico edad'}, xlabel="Nimero de cliemtes”, y

Grafico edad

T T T T
400 600 800 1000
Numero de clientes
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Diagrama de Torta de Distribucion de género
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En el diagrama de torta se evidencia como 1 a los hombres y 2 a las mujeres se realizo

este cambio para poder determinar mejores resultados a la hora de sacar un analisis

Conjunto Datos[ 'Gender'].uniguef )

array([ '"MALE', "FEMALE'], dtype=object)

Estrategia = {"M . . 3
Conjunto_Datos[ ~Conjunto_Datos[ 'Gender'].map(Estrategia)
Conjunto_Datos.head(28)

Gender Age AnnualSalary Purchased
1 356 20000 0
1 40 43500 0
L 74000 1]

107500 L
79000
33500

132500
64000
84500
52000
80000
23000
72500
57000

103000

149000
75000
53000
79000

134000




correlation_matrix = Conjunto_Datos.corr()

.heatmap{correlation_matrix, annot= , Cmap="'coo
title(*Matriz de Correlacidm')

Matriz de Correlacion

g

Purchased AnnualSalary

I
Age Annualsalary  Purchased

La matriz de correlacion nos muestra como cuales son las que mas relacién tienen entre
ellas en donde 0 significa que casi que esa variable casi no se asocia y 1 maxima
asociacion en donde el genero y la edad no tiene relacion ya que es de 0.1 lo mismo con

el salario anual pero los clientes con mas edad son mas asociados a realizar compras.
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Conclusiones

Para analizar y visualizar datos relacionados con la incidencia de COVID-19 en
diferentes paises de todo el mundo, utilizando conjuntos de datos disponibles en Kaggle.
La elaboracion de este trabajo pude determinar que la republica de corea, china, Italia,
iran fueron los mas afectados al inicio de la pandemia pues no estaban preparados para lo
que se venia nadie lo estaba solo que otros actuaron mas rapido no porque estos paises
tengan un 25% quiere decir que los otros estén mejor ya que muchos fueron los afectados

por que los otros no se quedan atras con un 12%.
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